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松岡　秀樹(まつおか　ひでき)

会津大学コンピュータ理工学部4年
コンピュータ・ネットワーク研究室所属

好きなもの：カメラ、写真

Instagramの利用頻度：　１/毎３ヶ月
どちらかと言うとFacebookにあげちゃう。
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本来は
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指輪で物を操作する

研究室にいますが
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Instagramの分析を
勝手にやらせてもらってます。
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今日お話できること
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1. Instagramって？
2. どんなふうに特徴分析？
3. 分析の結果
4. ＋α

Agenda
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Instagramって？

1. Instagramって？
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http://instagram.com
1. Instagramって？
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http://instagram.com
http://instagram.com


早い
キレイ
タダ

1. Instagramって？
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1. Instagramって？
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単なるぶ
りかまも

・・・

1. Instagramって？
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レトロ感を
だしたり

魚の照りを
強調したり

味を濃そうに
見せたり

1. Instagramって？
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美味しく
見えるよ

うに加工
できちゃ

う

1. Instagramって？
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画像加工は
グラフィックデザイナーにしか

できなかった

1. Instagramって？

photoshop？使えるわけがない！

コン
トラ
スト
？

ノイズ
補正？

シャッタースピード？
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そんなお手軽さのお陰で
モバイルユーザー数でTwitterを抜く！

Twitter:690万人

Instagram:730万人
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Third party applicationもたくさん！
Bijostagramなんか、男子にはたまらないよね。
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さて、本題に。
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友人との会話で・・・

A:「やっぱり犬にはこのフィルターだよな」
B:「いやいやいや、これでしょ」
C:「いやいやいや」

・
・
・
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同じ被写体でも
人によって使うフィルターが違う！

つまり・・・
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じゃあ、
みんなどんなフィルター使ってるのだろう？

特徴出るかやってみよう！
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2. どんなふうに特徴分析？
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2. どんなふうに特徴分析？

フィルターの利用頻度について
統計とってみた
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2. どんなふうに特徴分析？

サンプル
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僕をベースノードとして
フォロワーをランダムに取得

フォロワーのフォロワーをランダム取得
・
・
・

として、１６００ユーザーを調査

2. どんなふうに特徴分析？
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４００ユーザのポストを取得した時点で
投稿数が10万に達したのでそれ以上は断念

お古なMacMiniでは・・・

解析ポスト数:108,750

2. どんなふうに特徴分析？
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では、カウントダウン！
ダジャレと共にお楽しみください。

2. どんなふうに特徴分析？
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ぶりかまを
かっこ良く
おしゃれに

加工してもらいましょう

29



5位　Hudson 5,502

2. どんなふうに特徴分析？
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4位　Rise 7,601

2. どんなふうに特徴分析？
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3位　Lo-fi 12,356

2. どんなふうに特徴分析？
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2位　X-pro II 13,713

2. どんなふうに特徴分析？
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１位　Normal 36,860

2. どんなふうに特徴分析？
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2. どんなふうに特徴分析？

Normalが多いんかい！
Instagramのウリはフィルターのはず・・・

なぜ？
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2. どんなふうに特徴分析？

１、 単純にUP←これが一番多い 
２、 フライヤー(CGソフトで作成)→携帯
３、 一眼で撮る→携帯に移す→NormalでUP
→風景(特に青空、花火)

定量的に測ってはいないが・・・

Normal->携帯のカメラで撮った画像以外が多い

Likeが欲しいが故の面倒な作業
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でもでも、被写体とフィルターには
何らかの関係がありそう

2. どんなふうに特徴分析？
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被写体が何かなんて、
検出できなくないか？

2. どんなふうに特徴分析？
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被写体が何かなんて、
検出できなくないか？

2. どんなふうに特徴分析？

Tagでやってみました。
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例えば#dog!!!!

2. どんなふうに特徴分析？
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例えば#dog!!!!
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2. どんなふうに特徴分析？
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次に#cat!!!!

2. どんなふうに特徴分析？
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例えば#dog!!!!
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2. どんなふうに特徴分析？
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おわかりですね。

2. どんなふうに特徴分析？
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利用されている
フィルターTop5のうち

X-ProII
Earlybird
Rise

が同じ。

#dog

#cat
2. どんなふうに特徴分析？
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X-ProIIもRiseもランキングで
上だったからじゃないの？

という疑問

2. どんなふうに特徴分析？
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それでは女子力高そうな
タグを分析してみます

2. どんなふうに特徴分析？
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初めに#cute

2. どんなふうに特徴分析？
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#cute

X-ProIIは上位、Riseは下位、
犬＆猫部門でランクインしていたEalybirdも下位

Sierra,Amaroにも注目

2. どんなふうに特徴分析？
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次に#love

2. どんなふうに特徴分析？
50



#Love
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AmaroとSierraは#cuteでは1位、2位だった！

2. どんなふうに特徴分析？
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さらに#beautiful

2. どんなふうに特徴分析？
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#beautiful
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Sierraはここでも上位に、Amaroは中間くらい
X-ProIIは相変わらず、万能

2. どんなふうに特徴分析？
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分析の結果

3. 分析の結果
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１、被写体とフィルターには
　　因果関係　がありそうだ

今回の分析は
「タグづけされており、且つタグと
被写体の関係が密接」
という前提で成り立っている。

3. 分析の結果
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１、被写体とフィルターには
　　因果関係　がありそうだ

もし、タグベースではなく
被写体ベースでできるのであれば
タグ付けされていないデータも扱える

3. 分析の結果
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Tag 粒度 特徴

粗 無

粗 有

細 有

２、タグの粒度を考慮した分析が必要

#dog,#cat,#sky

#photooftheday,
#summer

#love,#cute,

3. 分析の結果
57



３、タグの粒度の定量化が可能

3. 分析の結果

フィルターの利用頻度分布により
そのタグがどの程度の具体性を持っているのかが

自動的に検出できる

フィルターに特徴量が有りそうだ
↓
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＋α

4. ＋α
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4. ＋α

今回の発表に間に合わなかった実験
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4. ＋α

Likeとタグの関係の検証
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4. ＋α

タグとライクをベースとした
コミュニティの検出が可能
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4. ＋α

Likeとフィルターの関係の検証
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同じ写真で違うフィルターの写真を見比べた時
ライクする方によってユーザーの特徴を定量化

64



クラスタリングもやってみた。

4. ＋α
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クラスタリングもやってみた。

4. ＋α

利用した特徴量は
ユーザーのフィルターの利用傾向

のみ
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特徴量ベクトル
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特徴量ベクトルの正規化後
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全くわか
りません
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クラスタリングしてみたものの
グループ毎のユーザーを見比べた結果
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利用するフィルターの傾向は近いが
被写体は全く別物(当たり前)

↓
類似ユーザーの分析よりも

写真をとった瞬時にフィルターの
レコメンドくらいなら
できるかもしれない。
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最後に
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被写体の要素を取り入れる
被写体検出orタグ

撮影シチュエーションベースでできないか？
GPS,何時何分？

Future works

同じような写真で、同じようなユーザーだけど
新しい発見があるかもしれない。
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ご清聴ありがとう
ございました
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